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　　¸ã|�¼iWy狓犽：犽＝１，２，…，狀，狓犽∈

犚犖，狀lWy�Æ

。
föÍcC&G�5Ф（狓犽）：

犽＝１，２，…，狀，狓犽∈犚
犖，Ф（·）»¼iôþIÍ

c

。
Õü�U,34犆：

犆＝
１

狀
∑
狀

犼＝１
Ф（狓犼）Ф（狓犼）

犜，犼＝１，２，…，狀。 （１）

'~pµj&G¥OPÕüåhg

，
§%ÈC�&

G¥λ＞０Q&GU\犞≠０2

，
s÷

：

λ犞＝犆犞。 （２）

F4ôÛ&G¥A&GU\犞 §¾ÍcC&

G�5AWyl\þI*+l

：

犞＝∑
狀

犼＝１
α犻Ф（狓犻）。 （３）

{m

：α犻lU¶=Æ

，犻＝１，２，…，狀。

{

（２）̂ 6Ф（狓犽）?l

：

　λ（Ф（狓犽），犞）＝（Ф（狓犽），犆犞），犽＝１，２，…，狀。 （４）

�Ã¼i狀×狀34犓犻犼，Þ：

犓犻犼＝犓（狓犻，狓犼）＝（Ф（狓犻），Ф（狓犼）），

犻，犼＝１，２，…，狀。 （５）

Õü=Æα犻§·?li�34犓 A&GU\

Q&G¥

，
Þ

：

狀λα＝犓α。 （６）
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：αlα犻（犻＝１，２，…，狀）>jhA�U\
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S&GU\犞，F2WyФ（狓犽）́ 犞 &AÍcl

：

犺犻（狓）＝（犞，Ф（狓））＝∑
狀

犻＝１
α
犻
犻Ф（狓犻）Ф（狓）＝

∑
狀

犻＝１
α
犻
犻犓（狓犻，狓），犻＝１，２，…，狀。 （７）
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：犺犻（狓）lF4[Ф（狓）A!犽iôþIåhg

g\
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&G¥λ犻ZAåhg犺犻 §%�l»±hÇÈ

A

，
¤¥λ犻／∑

狀
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，
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∑
犿

犻＝１
λ犻／∑

狀
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（６）m犓 Ax¥l

：
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，
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犖；狔犽：犽＝１，２，…，狀，狔犽∈犚

犔。
´&G�

5m

，
¥BU\CAkNNÑ´Æl

：

狔犽＝狑
犜
Ф（狓）＋犫。 （１０）

{m

：Ф（·）»�f�5犚犖 CXÚ&G�5犉 A

ôþIÍc

；狑 l±l\

，狑∈犉；犫l´ÆúO\

。

狑，犫ué�ÌðHkZS�ï

，
pµÿ{û²Õ

。

犙＝
１

２
‖狑‖

２＋犮ζ。 （１１）

{m

：犙lyïSðH

；‖狑‖
２
l3~OJA¾�

�

，犮lyïS�Æ

，ζl�+{gAn²?\

。

W{´ÆoúAkZ/6¥BU\CANSO

P·Sl

：

ｍｉｎ犑（狑，ζ）＝
１

２
狑犜狑＋犮∑

狀

犽＝１
ζ
２
犽。 （１２）

:r=)

：狔犽＝狑
犜

φ（狓犽）＋犫＋ζ犽，犽＝１，２，…，狀。

kZ/6¥BU\CNSOPF4A'�³Î

´Æ犔l

：

犔（狑，犫，ζ，α）＝犑（狑，ζ）－

∑
狀

犽＝１
α犽｛狑

犜

φ（狓犽）＋犫＋ζ犽－狔犽｝。 （１３）

{m

：α犽（犽＝１，２，…，狀）l'�³Î6¿

。
4W'�

³Î´ÆgkF狑，犫，ζ，α犽 i»

，
§â

：

犔

狑
＝０狑＝∑

狀

犽＝１
α犽φ（狓犽），

犔

ζ
＝０α犽＝犮ζ犽，

犔

犫
＝０∑

狀

犽＝１
α犽＝０，

犔

α犽
＝０狑

犜

φ（狓犽）＋犫＋ζ犽－狔犽＝０

烅

烄

烆
。

（１４）

�Ã�´Æ犽（狓犽，狓犻）＝φ（狓犽）φ（狓犻），9ué

（１４）{fNSOP·SlijKÿþIU¶OP

：

０　　　　　１　　　　　　１

１　犽（狓１，狓１）＋１／犮　　犽（狓１，狓犻）

　　　　  　　　　　

１　　　犽（狓犽，狓１）　　犽（狓狀，狓狀）＋１／

烄

烆

烌

烎犮

犫

犪１



犪

烄

烆

烌

烎狀

＝

０

狔１



狔

烄

烆

烌

烎狀

。

（１５）

k~âCU¶

：

犳（狓）＝∑
狀

犽＝１
α犽犽（狓，狓犽）＋犫。 （１６）

�´Æzx\UÏ´Æ

［１３］：

犽（狓犽，狓犻）＝ｅｘｐ（
－‖狓犽－狓犻‖

２
２

σ
２

）。 （１７）

{m

：σl\UÏ´ÆAv�

，
lp��Æ

。

３　ＫＰＣＡ＿ＳＶＭAdOµ¶

ã4WＫＰＣＡFÆét{,âí

，
YZ?\L

5AÄÔI

，
ëxåhg

，
�nÆéÚÆ

；
74Wk

Z/6¥BU\C

（ＬＳＳＶＭ）FëxAåhgt{

°°

，
9uv�Æ

；
k~W"H©FOJt{"H

，

Bxkî�ÆjÊ{lOJAk+�Æ

，
T�dO

}ùKÿ

［１４］。

（１）BxOJÆé�f�7Wy©狓犽：犽＝１，２，

…，狀，狓犽∈犚
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